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{ 1 { a 4 . . 2 )
Q131990 7 A1 Pseudo-R2 N1 1@mM3UAT1ZHAY Static Probit ASIazHiaamls

Variables Lags (quater)
1 2 3 4 5 6
Spread 5Y_IM 0.0869 0.0675 0.1093 0.1084 0.1019 0.1194
Spread 5Y _3M 0.0798 0.0637 0.1054 0.1050 0.1060 0.1346
Spread 10Y_1M 0.1173 0.1051 0.1218 0.1201 0.1347 0.1638
Spread 10Y _3M 0.1104 0.1016 0.1174 0.1160 0.1374 0.1765
Spread 10Y_1Y 0.0866 0.0967 0.1099 0.1177 0.1586 0.2107
Spread 10Y_2Y 0.0950 0.1237 0.1082 0.1032 0.1464 0.2006
SpreadUSA 10Y_3M 0.0000 0.0150 0.0464 0.0748 0.1035 0.0998
SET 0.1774 0.0506 0.0004 0.0101 0.0062 0.0000
CEI 0.0843 0.0251 0.0000 0.0666 0.0000 0.0148

{ 1 ) Y a d Y . . g’/ 2 o 1
A1519% 7 A1 Pseudo-R? N1'18n1331A3123A28 Static Probit A3dazHiladuils (ae)

Variables Lags (Quarter)
7 8 9 10 11 12
Spread 5Y 1M 0.1532 0.1701 0.1104 0.0331 0.0003 0.0485
Spread 5Y _3M 0.1727 0.1898 0.1288 0.0493 0.0001 0.0446
Spread 10Y_1IM 0.1978 0.1977 0.1450 0.0741 0.0104 0.0079
Spread 10Y_3M 0.2112 0.2090 0.1586 0.0916 0.0168 0.0057
Spread 10Y_1Y 0.2600 0.2501 0.2124 0.1556 0.0468 0.0000
Spread 10Y_2Y 0.2511 0.2293 0.2029 0.1800 0.0802 0.0081
SpreadUSA 10Y_3M 0.0665 0.0403 0.0369 0.0215 0.0026 0.0004
SET 0.0000 0.0033 0.0034 0.0031 0.0052 0.0007

CEI 0.0686 0.0000 0.0246 0.0000 0.0000 0.0113
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Spread 10Y_1Y

Lags. 1 2 3 4 5 6
1 0.233 0.2754 0.332 0.3317 0.4197 0.4713
2 0.1233 0.1287 0.1561 0.1769 0.2235 0.2829
3 0.08 0.0942 0.1114 0.1177 0.1628 0.2127
4 0.1122 0.1244 0.1415 0.1472 0.1717 0.2127
5 0.0876 0.1169 0.1309 0.1511 0.1896 0.2209
SET 6 0.0685 0.0825 0.1036 0.114 0.1659 0.2198
7 0.0645 0.0785 0.0947 0.1075 0.152 0.2143
8 0.0653 0.0785 0.1008 0.1071 0.1484 0.2069
9 0.0687 0.0782 0.094 0.1104 0.1494 0.1995
10 0.0602 0.0693 0.0843 0.094 0.1385 0.1981
11 0.0606 0.0716 0.0826 0.0943 0.1369 0.1912

12 0.0528 0.066 0.0801 0.0878 0.1307 0.1871
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A1319% 8 A1 Pseudo-R? 71 18M13AI121 A28 Static Probit ASIaza03am1ls (710)

Spread 10Y_1Y

Lags. 7 8 9 10 11 12
1 0.4044 0.3411 0.3013 0.2684 0.1985  0.1757
2 0.3205 0.2651 0.2173 0.1663 0.0766  0.0474
3 0.2605 0.2501 0.2201 0.1674 0.0478 0
4 0.2666 0.2732 0.2409 0.2009 0.0757  0.0103
SET 5 0.26 0.2517 0.2235 0.171 0.0623 0.0063
6 0.2601 0.2597 0.2149 0.1555 0.047 0
7 0.2659 0.25 0.2164 0.1558 0.0471 0
8 0.2564 0.2504 0.2147 0.1644 0.05 0.0032
9 0.2529 0.2483 0.2141 0.1565 0.051 0.0048
10 0.2722 0.2786 0.2551 0.1837 0.0532  0.0023
11 0.253 0.2682 0.2399 0.1886 0.0614  0.0048
12 0.2423 0.357 0.2098 0.1555 0.0495  0.0007
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